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1. AI회계의 개요
• AI회계 업무 분야는 크게 다음 6가지로 나눌 수 있다.

구분 업무 알고리즘 고려사항

Book
keeping

자동분개(Transaction)

미결관리(Matching)

계정과목 분류예측

(개별) 내부거래 Matching

결산조정(Closing)은

기존 회계시스템(ERP)  내 기능 활용

Consolidation
연결회계

; 내부거래 대사

(연결) 내부거래 Matching

; AI Connect
연결회계시스템과 연동

Reporting
외부공시 

내부보고 

주석자료 작성 

결산보고 작성 

Dart(전자공시) 시스템 데이터 

내부 보고서 데이터 LLM 사전학습

Prediction
기간별 재무제표 예측

시계열 현금흐름 예측

실적/계획 평가

재무제표 예측 

계정과목 금액예측

Simulation 

사업계획 자료 

수주/계약 정보

외부 시장정보 , Dart(전자공시) 데이터 

Risk
Management

외부감사

내부감사

계정별/업무별 외부 회계감사

회계오류/부정적발/이상징후 감지

회계법인 AI 감사 tool

기존 Legacy 활용

D/W 데이터 및 알고리즘 관리

내부자료 수집

데이터 전처리/후처리

벡터 DB
Private Cloud IT 환경



1. AI회계의 개요
• 회계 데이터는 일반 데이터와 달리 이중기록, 기간단위, 규제의존의 특징으로 인해 정확성과 정합성 확보를 위한 정제 작업이 중요하다.

구분 회계데이터 특징 AI 적용 시 고려사항

데이터 유형
수치기반 정형데이터와
적요/품목/계정명 등 비정형  데이터 포함

- 머신러닝과 딥러닝 동시 적용 (비정형 데이터 처리) 
- 모델에 따른 데이터 전처리, 변수 선택 자동화 

데이터 원천
내부 : ERP 시스템 등
외부 : BANK, HOMETAX, DART 등
(거래 원천데이터의 경우 회사 기밀사항임.)

- 데이터 전처리 시스템 개발 필요 
- 기존 D/W 활용한 AI회계 전용 (벡터공간) DB 필요
- LLM 등 외부 API 활용 시 보안 방안

데이터 특징
시계열 데이터 생성
변수의 다양성
불균형 데이터

- 신규데이터(Cold start),  회계기준 변경 고려 
- 코드값, KEY값, 날짜, 숫자, 키워드…  피처엔지니어링 고려
- 가중치, 데이터생성/증폭기, 알고리즘 유지보수 필요

데이터 수준
고품질의 정제된 데이터(Labeling)
Logic이 내재화된 데이터
소용량의 빅데이터, 수집이 용이

- sLLM 개발이 상대적으로 용이함. 
- 요구되는 정확도가 매우 높아도 가능함.
- 기존 DBMS 활용이 용이함(개발기간 단축) 

데이터 생성
프로세스 기반 생성 및 집계
데이터 간 정합성 매우 중요

- 내부 프로세스 개선 및 정합성 체크 병행
- 기존 회계시스템(ERP) 대체는 아님. (승인 프로세스 존재) 



1. AI회계의 개요

AI 회계시스템은, 

거래(Transaction)단계의 전표 발생부터 거래 간 

일치(Matching), 결산(Closing), 공시(Reporting)와 

특정 시점의 재무제표 예측에 이르기까지 보고서 작성과 

검토(감사)에 걸친 전 회계과정(Process)에서 

사람(회계전문가)의 업무 개입을 최소화 한 

처리과정(Process)을 구현한 시스템을 말한다.

내부시스템

외부시스템

데이터수집 AI회계 
데이터정제
데이터분석

외부공시
내부보고

재무제표작성

자동분개
(계정분류)

내부거래대사
(미결관리)

재무제표예측

Risk 
Management

거래발생



2. 기대효과
• 수작업 분개와 수동대사는 비용, 시간적 부담이 크다. 데이터 표준화와 AI를 활용하여 동시 해결 가능하다.

존재하는 문제

적요,계정,상대계정 표준 부재로 
동일거래 다르게 기록

내부거래 대사 규칙이 흩어져 
재확인,재작업 반복

세액공제 판별이 수작업 중심으로 
누락,지연 발생

결산 일정이 분개,대사,판별 구간에서 
지연되며 인력 의존 높음

데이터표준화
DD 확정
전처리
모델+룰 결합
〮〮〮

AI회계 핵심 병목 해소

자동분개 Top-1 ≥ [97%] 
→ 미정건↓ 재작업↓

내부대사 자동일치율 +[15–30]%p 
→ 확인시간↓ 결산지연↓

세액공제 반려율 ≤ [x%] 
→ 공제액 증가

결산 리드타임 △[30–50]% 
→ 마감 안정화



3. AI 회계시스템 소개 ① 자동분개(계정과목 분류)

• Transiction단계에서 예측이 가장 어려운 은행거래명세서를 자동전표 처리할 수 있는 계정과목 분류를 목표로 함

데이터 수집

- 4개 은행, 8개 계좌 다운로드
- 2016.1 ~ 2021.12 (5,975건)

건별 거래처,계정코드 수기입력전표
 월 결산시 오분류된 계정 수정

데이터 전처리

- 적요 데이터 클린징 수행
- 결측인 변수 타변수값으로 대체

은행코드, 입출구분, 거래일자, 금액, 적요, 
상대예금주, 계정, 거래처 변수사용

데이터 분리

- Train (2016~2020) : 4,840건
- Test   (2021)              : 1,135건

Result
입금

(오분류)
출금

(오분류)
전체

(오분류)

Train 2,096 2,744 4,840

Test
724
(2)

411
(15)

1,135
(17)

정확도 99.7% 96.4% 98.5%
- 오분류 분석 (1,135건 중 입금 2건, 출금 15건) 

희귀 유형·유사 적요에서 주로 발생. 
확정 오류 3건.

출금시 사람이 적요를 입력해 
변동성↑·유형↑로 정확도↓. 
표준 적요 도입이 핵심 처방.



3. AI 회계시스템 소개 ① 자동분개(계정과목 분류)

• 현재 홈택스(매출/매입내역)와 은행입출금내역 데이터를 업로드 하면 표준화 전처리 후 계정코드를 예측한다.

• 수집-> 정제-> 예측/매칭-> 검토-> 전표/리포트까지 단일 파이프 라인으로 자동화한다.



3. AI 회계시스템 소개 ②AI매칭(내부거래 및 미결관리)

• 연결회계시스템 내 축적된 내부거래대사 데이터(생성/미달/제외 등 포함)를 이용하여, AI매칭 알고리즘을 이용하여 학습 및 매칭을 통해 

연결결산 시 내부거래대사율을 향상 시키고, 수동일치에 투입되는 공수를 최소화 하고자 함

내부거래대사

데이터학습

자동일치

대사이관

일치 Mark

AI 매칭 미달 Mark삭제 Mark 확인요청군집화 대사확정

내부거래상계 내부거래검증

• 매칭 알고리즘 목적: 두 법인에서 주고 받은 거래들을 금액을 맞춰 연결

- 법인 A → 법인 B 간의 거래 ( 𝑵𝑨 : 𝑵𝑩 )

• A에서 보내는 다수의 거래를 B에서 다수로 기록하는 경우나, 반대의 경우 존재

• A의 어떤 거래들이 B의 어떤 거래들과 연결되는지 거래금액 합을 이용하여 알아내는 것이 핵심



3. AI 회계시스템 소개 ② AI매칭(내부거래 및 미결관리)

• AI 매칭 알고리즘을 적용하여, 수동일치율을 AI매칭 일치율로 대체하여 전체 일치율 개선 및 결산일정 단축을 목표로 한다.

구분 기존 개선(AI 적용)

내부거래

데이터

최근 8년간 데이터 : 총 6,768,985 건 

자동일치 29.6 %, 수동일치(금액일치) 56.5%,  수동일치(금액불일치) 6.64%, 미달/조정/제외 1.3%, 미일치 6%

일치율

개선

일치율 86.1 % 

(자동일치 29.6 %, 수동일치(Y)-  56.5%) 

일치율 88 % (프로세스 개선 후 95%)

(자동일치 30%,  AI일치 58%)  

결산일정

및

투입공수

D+7 ~ 14일

7일 * 5명

D+7 ~ 8일

2일 * 3명

프로세스

개선
자동일치 –수동일치 – 연결결산– 프로세스 개선

자동일치 – AI일치 – 연결결산 –프로세스 개선 

- AI 파라미터 조정(AI 학습기 재생성)

구분 2015년 2016년 2017년 2018년 2019년 2020년 2021년 2022년 합계 평균일치율

자동일치 210,437    202,674  225,980  257,585  281,907  313,134  263,568    244,889    2,000,174     29.55%

수동(Y) 465,146    495,164  494,916  514,191  512,092  461,546  608,250    273,225    3,824,530     56.50%

수동(X) 44,247     28,455    32,495    50,351    37,502    91,540    91,864      72,756      449,210       6.64%

조정 514         32,416    577       108       7,222     2,907     7,929        37,154      88,827         1.31%

미일치 31,902     31,902    59,107    35,450    61,490    61,444    62,502      62,447      406,244       6.00%

계 752,246    790,611  813,075  857,685  900,213  930,571  1,034,113  690,471    6,768,985     

[예시]



3. AI 회계시스템 소개 ② AI매칭(내부거래 및 미결관리)

• 학습 데이터 

2023.01 ~ 2023.09 데이터 중 일치 내역(자동, 수동) 내역을 학습자료로 활용 (84,198건(일치키 9,759개), 상대자료 생성 데이터 포함)

0

50,000

BA EA FA FB FC FD GA GB GC GD HA JA LA LD NA OA PA SA TA X Y
ROW수 일치키수

32,612 51,586

자동 수동

수동일치가 많고 생성된 일치키는 적음

No 데이터 구분 건수 일치율 비고

1 전체데이터 중 Transaction 113,002 건

- 조정유형(96,97,98,99) 7,164 건 제외 (96 : 89 ,97 : 3 ,98 : 6100 ,99 : 972건 )

2 일치율 계산 기준 건수 105,838 건

3 컨피나스 자동일치 40,302 건 38% 자동일치

4 AI 매칭 대상데이터 65,536 건 수작업(X : 4,871, Y : 57,015) + 미 매칭(3,650건)

5 AI 매칭 57,578 건 54%

6 총 매칭 97,880 건 92% 컨피나스 자동 + AI 매칭

7 미 매칭 7,958 건 AI 매칭 후 상대거래가 없는 데이터 393건 포함

- 매칭불가 케이스 2,313 건 상대거래가 없는 데이터(1850건) , OTHER 데이터 (463건)

* 매칭불가 케이스 모수 제외 시 94.5%

• AI 매칭 결과 (2023.01 ~ 2023.11 ) : 1월~11월 L사 누적데이터 중 Transaction 데이터



3. AI 회계시스템 소개 ② AI매칭(내부거래 및 미결관리)

• AI 매칭 결과 요약 (2023.01 ~ 2023.11) : 23년1월~11월까지의 Transaction 증감접수데이터( 96, 99 처리, 컨피나스 자동 매칭)

No 데이터 구분 건수 일치율 비고

1 전체 데이터 98,827 건

- 조정유형(96,99) 2,166 건 제외 (96 : 126건, 99 : 2,040건)

2 일치율 계산 기준 건수 96,661 건

3 컨피나스 자동일치 49,879 건 51% 자동일치

4 AI 매칭 대상데이터 46,782 건 컨피나스 미매칭 (46,782건)

5 AI 매칭 21,476 건 22%

6 총 매칭 71,355 건 73% 컨피나스 자동 + AI 매칭

7 미 매칭 25,306 건 PAGE. 13 - 미매칭유형정리 참고

- 매칭불가 케이스 6,339 건 AI 매칭 전 상대거래가 없는 데이터(5,876건), OTHER데이터(463건) 

* 매칭불가 케이스 모수 제외 시 79% 상대자료생성데이터 13,300건



3. AI 회계시스템 소개 ② AI매칭(내부거래 및 미결관리)

내부거래 미 매칭 유형 정리

N
o

미매칭 유형

1 상대거래가 없는 데이터 , OTHER 거래선 데이터 ( 6,339 건)

2 일방 데이터 추출 오류 ( 상대자료생성 : 13,300건 )

3
중복자료 다수 존재 (월 단위로 자료를 받아 처리하는 과정에서 차이내역 생성 자료에

대한 삭제 처리 누락 : 2,652 건) 

4 취소전표 – 발생/반제 처리 데이터 (동일한 금액이 같은 날짜에 +, - 로 발생 432건)

5 계정코드가 내부거래가 아닌 데이터 (외환차손, 선물정산손익, 파생상품 등 88건)

6 전기 미달 데이터 (전년 말 매출에 대한 1월초 매입(비용) 데이터 228 건) 

7 당기 미달 데이터 (11월 중순 이후의 매출자료에 대한 매입자료 누락 1,573건)

8 거래금액 단수차이 (1 미만 차이)

AI 매칭 유형 정리

N
o

AI 매칭유형 유형비율

1 수익-전표번호의 합계금액과 비용-전표번호의 합계금액이 일치 

59%

2 수익-거래일자의 합계금액과 비용-거래일자의 합계금액이 일치

3 수익-적요의 합계금액과 비용-적요의 합계금액이 일치

4 수익-거래일자의 합계금액과 비용-거래월의 합계금액이 일치 (반대 케이스도 존재)

5 수익-거래일자(거래월)의 합계금액과 비용-건별금액이 일치 (반대 케이스도 존재)

6 수익-적요의 합계금액과 비용-건별금액이 일치

7 키워드를 활용한 매핑 (적요-인건비, 유지보수, LSM, PLS 등）

41%8 수익-계정, 거래일자(n건), 법인전표번호(n개)의 합계금액과 비용 1건 금액 일치 (확률값)

9 수익-n건 합과 비용-n건 합계금액이 일치



3. AI 회계시스템 소개 ② AI매칭(내부거래 및 미결관리)

• 데이터 수집-> 정제-> 학습->예측/매칭-> 검토까지 단일 파이프 라인으로 자동화한다.



3. AI 회계시스템 소개 ②내부거래대사(AI매칭알고리즘)

• 데이터 수집-> 정제-> 학습->예측/매칭-> 검토까지 단일 파이프 라인으로 자동화한다.



3. AI 회계시스템 소개 ③세액공제 분류

• 세액공제 대상 판별 AI활용과 전문가 검증체계로 지속적인 미래전략 사업지원세액경감 적용가능

데이터 인터페이스

EAI/ETL

데이터전처리

원시데이터

AI 엔진
학습 및 예측

키워드

요인변수관리

목표예측

데이터가공

예측현황

결과 검증 및 확정

전문가 평가

추후 예측 시 반영

드로업

모델링

분석
데이터마트

기준정보



3. AI 회계시스템 소개 ③ 세액공제 분류

• 주요 feature
• 텍스트 데이터: 텍스트, 레거시시스템변수, WBS 내역
• 범주형 데이터: 전담부서, 소유주체, 조직 코드, 프로젝트 코드, WBS요소
• 실수형 데이터: 금액(대상 구분 범주:50만원미만)

• 예측할 Output 설명
• 공제여부: 세액 공제가 되는지 안되는지에 대한 0,1 분류
• 구분: 어떤 이유로 세액 공제가 되었는지 범주형 데이터 분류

• 소유 주체가 C일 경우 공제 비대상 비율 높음 확인
• 소유주체 그룹별 패턴 분석 필요
• 공제내용 공통범주 : 시험소모품

• 내용구분범주 상위 5개의 값이 전체 비중의 86%이상
• 전담부서 범주가비전담일 경우 비대상-비전담부서 확인
• 전표유형 범주가 C3, DH일 경우 비대상-  확인
• 텍스트 값 내 연구개발비 있을 경우 비대상- 확인
• 문자형 컬럼 내 장갑 존재 시 비대상-시험소모품 확인 

• 대상/비대상 비율 고려한 분석 데이터의 전기일자 컬럼 기준 SPLIT
• 1월~11월 데이터  : TRAIN (대상범주 : 18, 비대상범주 : 21)
•       12월 데이터   : TEST  (대상범주 : 18, 비대상범주 : 22) 
• 차이 비대상범주 : 단조, 시험장비, 출장, 취득세, 컨설팅 등

데이터 특징



3. AI 회계시스템 소개 ③ 세액공제 분류

• 현재 세액공제 데이터  엑셀 업로드를 통한 학습 및 예측 수행 -> 집계 및 상세내역 확인 가능



4. 도입 시나리오

시스템
유지보수

- Packaging
- 알고리즘 수정
- 내부거래 프로세스 개선
- 신규학습

학습 및 테스트 Go-Live

주요
일정

1차월 2차월 3차월 4차월~

착수보고

적용 및 알고리즘 수정

내용

데이터 추출 분석

완료보고

데이터 I/F

내부거래 분석

시스템 
SETTING

방안수립
및

데이터
전처리

데이터 전처리

알고리즘 학습(키워드생성) 알고리즘 테스트

시스템 개발

연결결산

데이터 추출 수정

[예시]

PI컨설턴트 : 상주 1명

AI컨설턴트 : 상주 1명, 비상주 2명

총 6~8 M/M 소요예상

본 프로젝트는 약 3.5개월 간 진행합니다. AI 내부거래 매칭 및 프로세스 개선을 병행합니다.



4. 도입 시나리오

구분 AI 회계서버 권장사양

H/W

OS Window 10 pro 이상

VM/WSL2 Ubuntu 22.04.3 LTS (GNU/Linux 5.15.133.1-microsoft-standard-WSL2 x86_64)

CPU Intel Core i7~ 8Core 2.4GHz

Memory 64GB

Disk SSD 1TB

S/W

Python Python 3.11.2

Julia Julia 1.8.5

Java Jdk1.8.0_73, JDK17

DB PostgreSQL16

WAS Tomcat-9.0.43

SSL 사내 보안정책에 따름

* 필요한 s/w는 오픈소스임



5. 향후 과제 로드맵

단기 중기 장기

데이터 수집·전처리 고도화
표준사전 v1 제작

처리시간 단축
누락·중복 항목처리 로직

연결회계 내부거래 대사 확대
법인 간 일치율 ≥90%

결산지연 -30%

경량 sLLM 온프레미스 개발
자동분개·미결관리 파일럿 확대 Top-1 

≥97%
자동일치율 +15~30%p

공시·보고 RAG Q&A 적용
답변 정확도 향상

응답시간 향상
외부데이터는 비식별 연계

내부회계관리제도 강화(연결 내부거래 통제·변경관리·감사로그 불변 저장)



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 문제 정의

- 법인 A의 데이터: 𝒚𝒊
𝑨, 𝒙𝒊

𝑨 , 𝒊 = 𝟏,… ,𝑵𝑨

• 𝒚𝒊
𝑨: 𝒊번째 거래의 거래금액

• 𝒙𝒊
𝑨: 𝒊번째 거래에 대한 부가정보를 수치화한 것 (계정명, 적요, 거래일자 등)

- 법인 B의 데이터: 𝒚𝒋
𝑩, 𝒙𝒋

𝑩 , 𝒋 = 𝟏,… ,𝑵𝑩

- 원하는 결과

• 법인 A, B의 데이터가 각각 𝑲개의 partition, 𝑨𝟏, 𝑨𝟐, … , 𝑨𝑲 , (𝑩𝟏, 𝑩𝟐, … , 𝑩𝑲)으로 구분되어 다음을 
만족

• σ𝒊∈𝑨𝒌
𝒚𝒊
𝑨 = σ𝒋∈𝑩𝒌

𝒚𝒋
𝑩
→ 𝒌번째 partition에 속한 각 법인의 거래금액 합이 같아야 함

• 이를 만족하는 partition 중 가장 세밀하게 구분하는 partition을 찾는 것이 목적임

법인 A 법인 B

K=4

𝑨𝟏

𝑨𝟐

𝑨𝟑

𝑨𝟒

𝑩𝟏

𝑩𝟐

𝑩𝟑

𝑩𝟒



6. 참고[AI매칭 알고리즘]

• 기술적 어려움

- 모든 가능한 partition에서 조건 σ𝑖∈𝐴𝑘
𝑦𝑖
𝐴 = σ𝑗∈𝐵𝑘

𝑦𝑗
𝐵 을 확인하는 것은 computational complexity가 

데이터의 개수가 늘어날 수록 계산량이 폭증하므로 불가능

- 따라서 특별히 고안된 알고리즘이 필요함

- 예제

• 법인 A에 기록된 거래가 100건, 법인 B에 기록된 거래가 50건이라고 하자

• 알고리즘 없이 A에 기록된 거래 중 4건과, B에 기록된 거래 중 2건의 매칭 여부 확인 위해 필요한 

거래금액 합 비교 건수 (4:2 매칭이라 하자)

100
4

× 50
2

≅ 𝟒𝟖억 번



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 해결 방법

- 미리 법인 A와 법인 B의 데이터를 군집으로 나눔

• 나눠진 군집들 간에 비교

• 각 군집의 쌍 별로 거래금액 합 기반 partition을 찾음

- 프로세스

• 법인 A 데이터를 𝑘𝐴개의 군집으로 군집화: 𝐶1
𝐴, … , 𝐶𝑘𝐴

𝐴

• 법인 B 데이터를 𝑘𝐵개의 군집으로 군집화: 𝐶1
𝐵 , … , 𝐶𝑘𝐵

𝐵

• 모든 𝑖 = 1,… , 𝑘𝐴와 j = 1,… , 𝑘𝐵에 대해 순차적으로    

𝐶𝑖
𝐴와 𝐶𝑗

𝐵에서 합 기반 partition을 찾음

𝑪𝟏
𝑨

𝑪𝟐
𝑨

𝑪𝟑
𝑨

𝑪𝟒
𝑨

𝑪𝟓
𝑨

𝑪𝟏
𝑩

𝑪𝟐
𝑩

- 예제

• 앞의 예제와 같은 상황

• 𝑘𝐴 = 5, 𝑘𝐵 = 2이고 각 군집의 크기가 각 20과 25인 경우

• 𝐶1
𝐴, … , 𝐶5

𝐴 / 𝐶1
𝐵 , 𝐶2

𝐵 로 나누고 각 군집의 쌍에서 4:2 매칭 검색

- 즉, (𝐶1
𝐴, 𝐶1

𝐵)에서 4:2 매칭 검색, (𝐶2
𝐴, 𝐶1

𝐵)에서 4:2 매칭 검색, … ,(𝐶5
𝐴, 𝐶2

𝐵)에서 4:2 매칭 검색

- 필요한 거래금액 합 비교 건수

5 × 20
4

× 2 × 25
2

≅ 1천5백만 번 → 약
𝟏

𝟑𝟑𝟎
 의 계산량



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 군집화하는 방법 1.

- Matching Probability 추정

• 𝜌 𝑥𝑖
𝐴 : 𝑥𝑖

𝐴가 속하는 partition 번호

• 𝑧𝑖𝑗
𝐴 = I(𝜌 𝑥𝑖

𝐴 = 𝜌(𝑥𝑗
𝐴)) : 𝑥𝑖

𝐴와 𝑥𝑗
𝐴가 같은 partition에 속하는지 여부

• Matching Probability: 𝑃𝑟(𝑧𝑖𝑗
𝐴 = 1|𝑥𝑖

𝐴, 𝑥𝑗
𝐴)

- 이를 적절한 알고리즘으로 추정

- Ex. Random Forest, DNN 등

1. https://www.ibm.com/topics/random-forest
2. https://www.bmc.com/blogs/deep-neural-network/1 2



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 군집화하는 방법 2.

- 확률 기반 계층적 군집화

• 추정된 matching probability에 계층적 군집화 알고리즘을 적용해 후보 partition을 구함

• 𝑃𝑟 𝑧𝑖𝑗
𝐴 = 0 𝑥𝑖

𝐴, 𝑥𝑗
𝐴 = 1 − 𝑃𝑟(𝑧𝑖𝑗

𝐴 = 1|𝑥𝑖
𝐴, 𝑥𝑗

𝐴) : matching 되지 않을 확률을 𝑥𝑖
𝐴, 𝑥𝑗

𝐴 두 데이터의 

거리로 생각해 계층적 군집화 적용

• 군집을 결정하는 기준은 메모리가 터지지 않는 한에서 최대 크기의 군집이 되게 함

1

1. https://www.datanovia.com/en/lessons/agglomerative-hierarchical-clustering/



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 𝒊𝑨: 𝒊𝑩매칭

- 법인 A의 데이터 𝑖𝐴개와 법인 B의 데이터 𝑖𝐵개가 매칭되는 경우 검색

- A 법인 거래금액 합 계산

•  거래금액 합 계산에서 메모리가 터지지 않는 경우

- ቚ𝑦𝑙1
𝐴 +⋯+ 𝑦𝑙𝑖𝐴

𝐴 𝑙𝑖 ∈ 1,… , 𝑁𝐴 , 𝑖 = 1,… , 𝑖𝐴 를 계산

- 즉, 법인 A의 데이터 𝑖𝐴개 씩의 가능한 모든 합을 계산

• 거래금액 합 계산에서 메모리가 터지는 경우

- 군집화를 진행

- ቚ𝑦𝑙1
𝐴 +⋯+ 𝑦𝑙𝑖𝐴

𝐴 𝑙𝑖 ∈ 𝐶𝑘
𝐴, 𝑖 = 1,… , 𝑖𝐴 , 𝑘 = 1,… , 𝑘𝐴 를 계산

- 즉, 법인 A의 각 군집 내의 데이터 𝑖𝐴개 씩의 가능한 모든 합을 계산

- B 법인 거래금액 합 계산

• A 법인 거래금액 합 계산과 마찬가지로 계산

- 계산된 법인 A의 거래금액 합 목록과 법인 B의 거래금액 합 목록을 순차적으로 비교하여 매칭 진행

- 매칭이 이루어진 데이터는 기록에서 제외시킴



6. 참고[AI매칭 알고리즘]

• 알고리즘 프로세스

- 각 기업에서 부가정보가 완전히 같은 데이터를  하나의 거래그룹으로 묶고 거래금액은 그 합으로 표기

- 1:1 matching부터 시작하여 order를 높이면서 matching을 진행

• 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟 = 1

- 𝑖𝐴 = 1, 𝑖𝐵 = 1인 경우 𝑖𝐴: 𝑖𝐵 매칭을 진행

• 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟 = 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟 + 1

- 𝑖𝐴 = 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟. 𝑖𝐵 = 1,… , 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟에 대해 𝑖𝐴: 𝑖𝐵 매칭을 진행

- 𝑖𝐵 = 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟. 𝑖𝐴 = 𝑜𝑟𝑑𝑒𝑟 − 1,… , 1에 대해 𝑖𝐴: 𝑖𝐵 매칭을 진행

• 부가정보가 같아서 묶인 데이터들만을 대상으로 위의 matching알고리즘을 이용해서 세부 matching을 진행



6. 참고[AI매칭 알고리즘]
• 알고리즘 프로세스
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